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IMPLEMENTASI DEEP LEARNING UNTUK KLASIFIKASI GAMBAR
MENGGUNAKAN CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN)
PADA BATIK SASAMBO

Muna Malika", Edy Widodo

Jurusan Statistika, Fakultas Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam, Universitas Islam Indonesia,
Indonesia.
*e-mail: 15611041 @alumni.uii.ac.id

Abstrak. Indonesia memiliki berbagai macam batik. Salah satu yang memiliki ciri khas dan
keunikan ialah batik sasambo. Batik sasambo merupakan batik asal Provinsi Nusa Tenggara
Barat (NTB). Nama Kain batik ini merupakan gabungan dari tiga suku besar di Provinsi NTB
yaitu Sasak (Lombok), Samawa (Sumbawa) dan Mbojo (Bima). Deep Learning adalah salah
satu cabang ilmu dari Machine Learning yang memanfaatkan jaringan syaraf tiruan untuk
implementasi permasalahan dengan dataset besar. Salah satu metode Deep Learning yang
mampu memberikan hasil signifikan dalam mengenali objek gambar adalah Convolutional
Neural Network (CNN). CNN merupakan salah satu metode yang banyak digunakan untuk
menyelesaikan permasalahan yang berkaitan dengan object detection dan image classification.
Oleh karena itu, diperlukan suatu usaha pengenalan batik sasambo salah satu cara dalam
mengenali motif batik adalah dengan metode pengenalan pola. Metode CNN dapat diterapkan
dalam klasifikasi gambar pada batik sasambo sehingga peneliti ingin melakukan klasifikasi
gambar pada batik sasambo dengan menggunakan metode CNN tersebut. Data sampel yang
digunakan sebanyak 300 data citra untuk 3 kategori. Hasil implementasi Deep Learning
dengan menggunakan CNN dalam mengklasifikasikan batik sasambo motif peresean, bunga
aruna dan kangkung dinilai cukup baik. Banyaknya layer konvolusi yang digunakan yaitu
sebanyak 4 layer konvolusi. Akurasi yang didapatkan dari uji model untuk data test didapatkan
sebesar 80%.

Kata kunci: Batik Sasambo, Convolutional Neural Network, Deep Learning

1 LATAR BELAKANG

Batik merupakan salah satu warisan budaya nusantara yang unik. Bahkan pada tahun 2009
telah mendapatkan pegakuan oleh dunia yang berupa penghargaan dari UNESCO yang
merupakan Badan atau Lembaga kebudayaan dunia. Kain batik memiliki sejarah, filosofi, nilai
seni sarat estetika dan keindahan. Batik merupakan salah satu peningggalan seni budaya nenek
moyang yang mempunyai nilai luhur dan perlu dilestarikan [1].

Salah satu yang memiliki ciri khas dan keunikan ialah batik sasambo. Batik sasambo
merupakan batik asal Provinsi Nusa Tenggara Barat (NTB). Nama Kain batik ini merupakan
gabungan dari tiga suku besar di Provinsi NTB yaitu Sasak (Lombok), Samawa (Sumbawa) dan
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Muna Malika, Edy Widodo

Mbojo (Bima). Hal ini selain bertujuan untuk melestarikan penggunaan batik sasambo juga agar
setiap suku yang ada di Provinsi NTB merasa memiliki batik sasambo ini [2]. Kain batik ini
memiliki beberapa jenis motif yang begitu khas.

Motif batik yang paling terkenal ialah motif kangkung karena pulau Lombok terkenal
dengan makanan khasnya yang pedas yaitu plecing kangkung [2]. Motif lain yang mengenalkan
budaya di pulau Lombok ialah motif Peresean. Motif peresean yang merupakan suatu
permainan yang mengadu kekuatan antar pemainnya. Kemudian motif bunga aruna yang
merupakan batik sasambo Bima bercorak bunga nanas yang terdiri dari 99 sisik yang artinya
simbol dari Asma Allah sebagai pedoman dan diteladani dalam menjalani kehidupan bahagia
dunia & akhirat.

(@) (b) (©
Gambar 1. Batik Sasambo, (a) Motif Kangkung, (b) Motif Peresean, and Motif Bunga Aruna.

Pengetahuan tentang pengenalan jenis motif batik mungkin hanya dimiliki oleh orang-orang
tertentu yang memiliki keahlian pada bidang terkait seperti bidang membatik [3]. Hal ini
dikarenakan batik memiliki motif yang bervariasi dan hampir setiap motif batik di setiap daerah
memiliki motif yang hampir serupa namun tidak sama. Menurut hasil tinjauan, salah satu cara
untuk mengenali motif batik adalah dengan metode pengenalan pola [3].

Deep Learning adalah salah satu cabang ilmu dari Machine Learning yang memanfaatkan
jaringan syaraf tiruan untuk implementasi permasalahan dengan dataset besar [4]. Deep
Learning dapat memberikan hasil yang lebih akurat karena proses ini seperti meniru cara kerja
otak manusia [5]. Salah satu metode dalam Deep Learning yang mampu memberikan hasil
signifikan mengenai pengenalan objek gambar adalah CNN. CNN adalah salah satu jenis neural
network yang biasa digunakan pada data image dan dapat mendeteksi serta mengenali objek
sebuah image [6].

Oleh karena itu, diperlukan suatu usaha pengenalan batik sasambo salah satu cara dalam
mengenali motif batik adalah dengan metode pengenalan pola. Metode CNN dapat diterapkan
dalam klasifikasi gambar pada batik sasambo sehingga peneliti ingin melakukan klasifikasi
gambar pada batik sasambo dengan menggunakan metode CNN tersebut.

2 TUJUAN PENELITIAN

Tujuan yang ingin dicapai dalam penelitian ini adalah sebagai berikut : pertama Untuk
mengetahui  hasil implementasi Deep Learning dengan menggunakan CNN dalam
mengklasifikasikan batik sasambo motif peresean, bunga aruna dan kangkung. Kedua Untuk
mengetahui hasil akurasi yang didapatkan dari hasil klasifikasi menggunakan CNN.

3 METODOLOGI

3.1 Data dan Sumber Data

Penelitian ini dilakukan dengan menggunakan data primer. Data citra diperoleh secara
langsung dengan menggunakan kamera dari smartphone yaitu iPhone 5s. Populasi yang
digunakan dalam penelitian ini adalah seluruh citra batik sasambo. Sampel yang digunakan
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adalah citra batik sasambo motif peresean, motif bunga aruna dan motif kangkung dengan total
300 citra.

3.2 Metode Analisis Data

Penelitian ini menggunakan metode analisis CNN. Aplikasi softwere yang digunakan dalam
penelitian ini adalah R 3.4.3. Cara kerja yang dilakukan adalah dengan mengenali objek atau
citra sebagai input dan output yang diharapkan adalah tingkat akurasi pengenalan objek tersebut.

3.3 Tahap Penelitian

&

l Menentukan Topik ‘
v

Klasifikasi dan Perumusan
masalah

.

| Menentukan tujuan penelitian l

v

I Menentukan Manfaat penelitian ]

Stud: Pustaka

Pengumpulan Data

| Pereancangan Preprocessing l
v
[ Pembuatan Arsitektur Model CNN ]
A4
‘ Training Neural Network ]

Pengujian Model

‘_I‘-

Akurasi

<~

Interpretasi hasil

-

[ Kesimpulan dan Saran l

Selesai

0;

Gambar 2. Tahapan penelitian.

Carakerja yang dilakukan adalah dengan mengenali objek atau citra sebagai input dan output
yang diharapkan adalah tingkat akurasi pengenalan objek tersebut. adapun tahapan pada metode
CNN antara lain (a) pengolahan citra, (b) implementasi preprocessing citra, dan (c) pembuatan
model CNN.

1. Pengolahan Citra
pada pengolahan citra ini menggunakan software RStudio. Proses pengklasifikasian data
menggunakan metode CNN. Package yang digunakan untuk menunjang dalam menjalankan
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metode CNN ialah Tensorflow, Keras dan EBImage. Lalu ukuran semua data citra diubah dalam
bentuk 100x100 piksel agar memudahkan proses pengolahan citra.

2. Implentasi preprocessing citra

Pada tahapan implementasi preprocessing citra terdiri dari beberapa perintah yaitu resize,
combine, recorder dimension, response dan one hot encording. Resize berfungsi menggubah
ukuran citra pada data train dan test menjadi ukuran 32x32 pixels. Combine yaitu dimana hasil
citra akan digabungkan dari citra batik sasambo motif peresean, bunga aruna dan kangkung.

Kemudian recorder dimension berfungsi untuk penempatan dimensi citra dapat terbaca oleh
program sehingga data citra dapat dianalisis. response berfungsi untuk melakukan pelabelan
dataset sehingga pembentukan matriks dapat dibaca dengan mudah dan tepat. Pada penelitian
ini pelabelan meggunakan angka O untuk meawakili citra motif peresean, angka 1 untuk
mewakili citra motif bunga aruna dan angka 2 untuk mewakili citra motif kangkung.
Selanjutnya, one hot encording berfungsi untuk mengkategori dataset citra trainy dan testy.
dimana 80% untuk data train dan 20% untuk data test.

3. Pembuatan model CNN
Dalam perintah proses pembuatan model memuat beberapa layer. Berikut adalah rancangan
dari arsitektur CNN pada penelitian ini.

Feature Learning Classification
> ‘ Flatten ‘
Input image l
(32x32)
‘ Dense (256) ‘
Convolutional_1 + ReLl +
kernel (3x3) + filter = 32 ‘ Fully Connected ‘
Pooling Layer 1
(Feature Map)
¢ Nilai acc &

Loss (optimal)

kernel (3x3) + filter = 32

Pooling Layer 1 |
(Feature Map) Selesai )

~__

Gambar 3: Model CNN.

Berdasarkan gambar 3 untuk fully-connected layer digunakan neuron sebanyak 256, hingga
pada akhirnya model terbentuk dan berhasil melakukan klasifikasi antara motif peresean, bunga
aruna dan kangkung. Kemudian untuk jumlah parameter yang dilatih dalam model ini sebanyak
409.856 parameter. Ukuran gambar pada setiap layer konvolusi semakin berkurang. Ukuran
gambar pada proses konvolusi terakhir sebelum masuk ke fully connected layer adalah 5x5
piksel. Sedangkan jumlah filter yang digunakan yaitu sebanyak 64. Kemudian dilakukan
reshape sehingga ada 1600 neuron yang akan masuk pada fully connected layer. Jumlah neuron
pada hidden layer yang digunakan yaitu sebanyak 256 neuron. Pada fully connected layer juga
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ditambahkan proses dropout saat melakukan pelatihan, hingga pada akhirnya dilakukan
klasifikasi sebanyak 3 kategori.

4 HASIL DAN PEMBAHASAN
4.1 Evaluasi hasil prediksi data training dan testing

Berikut ini perbandingan hasil loss dan accuracy dari data training dan testing dapat dilihat

pada Tabel 1.
Tabel 1. Hasil akurasi dari Data Traning dan Testing

Data Jumalah Data Nilai Loss Nilai Accuracy
Training 240 1.637687.e~° 100 %
Testing 60 2.291949 80%

Tabel 2. Hasil prediksi model data train

actual

0 1 2

0 |80 ] 0 0

08| O

Predicted
[E=Y

2 0| 0|80

Dari Tabel 2 didapatkan hasil prediksi untuk data training bahwa tidak terdapat kesalahan.
Akurasi ini dinilai sangat baik.

Tabel 3. Hasil prediksi model data test.

actual
0 1 2
B |o|13]0]|4
9
B 1171|190
o
2 0 1 16

Kemudian untuk hasil prediksi model untuk data test pada Tabel 3 terdapat 12 data kesalahan.
Pada kategori citra motif peresean dari total 20 data terdapat 7 kesalahan yang dibaca sebagai
citra motif aruna. Kemudian untuk kategori citra motif bunga aruna dari total 20 data terdapat
1 kesalahan yang dibaca sebagai citra motif kangkung. Sedangkan untuk kategori citra motif
kangkung memiliki 4 kesalahan yang dibaca sebagai motif peresean.

4.2 Hasil testing data baru

Pada pengujian ini dilakukan terhadap model yang telah dibuat menggunakan data baru.
Jumlah data baru sebanyak 15 citra. Pada hasil pengujian model data baru diketahui bahwa dari
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15 data citra terdapat 4 kesalahan pengklasifikasian motif batik sasambo. Jika dilihat pada Tabel
5 untuk nilai akurasi didapatkan sebesar 0,7333.

Tabel 4. Hasil Prediksi Data Baru.

actual
0|1 2
8 |0 (3]2|0
2
8 [1]0]3 ([0
o
2 12| 0 5

Tabel 5. Hasil Nilai Loss dan Accuracy.

Nilai Loss Nilai Accuracy
7,452106 0,7333333

Dari penelitian yang dilakukan, didapatkan bahwa hasil akurasi untuk data training, testing,
maupun uji coba dengan data baru menghasilkan akurasi yang cukup baik. Sehingga metode
ini cukup baik untuk melakukan klasifikasi citra batik sasambo motif peresean, bunga aruna

dan kangkung.

5 KESIMPULAN

Berdasarkan pembahasan diperoleh kesimpulan sebagai berikut Hasil implementasi Deep
Learning dengan menggunakan CNN dalam mengklasifikasikan batik sasambo motif peresean,
bunga aruna dan kangkung dinilai cukup baik. Tingkat akurasi yang didapatkan dari hasil
klasifikasi menggunakan CNN yaitu sebesar 80% untuk data testing.
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